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Dette notat er en kort opsamling af arbejdet med fremskrivning af afgrade pa markniveau, statistikrap-
porten og dataforklaringsnotatet.

Yderligere beskrivelser og resultater, der danner baggrund for denne opsamling, findes i bilagene.
Bilag 1. Statistikrapport

Bilag 2. Databeskrivelse

Opgaven var "Hvor godt kan vi geette naeste ars afgrede?”.

Den stillede opgave var at generere og rense data til modelinput. Afprgve en model til hvor godt vi kan
preediktere naeste ars afgrgdevalg pa markniveau ud fra markens historik. Samt se pa de bedriftsspeci-
fikke output fra modellen.

Data

Der er arbejdet med at generere et fuldstaendigt datagrundlag, hvor der blandt andet har vaeret fokus pa
at koble markhistorik til at blive bedriftshistorik. Datagrundlaget der danner udgangspunkt, er dyrknings-
oplysninger fra ansggning om grundbetaling &r for ar i perioden 2011-2022. Der er selvsagt ikke alle
marker der drives af samme bedrift hvert eneste ar, men modelmaessigt er det vigtigt at have styr pa
hvilke marker hver bedrift radede over i det enkelte ar, og at sammenstille data, sa det er muligt at kort-
lzegge dyrkningshistorikken pa markerne, som bedriften rader over.

Der har veeret et arbejde med at definere afgredegrupper, definere bedriftstyper, se pa sekvensmeanstre
i forhold til frie ar mellem afgreder, samt indledende dataunders@gelser. Derudover har der vaeret brugt
tid pa at sammenstille modellens output med de bedriftsspecifikke data for at praesentere data ned pa
bedriftsniveau, der har veeret anvendt til blandt andet at samle og omdefinere afgrgdegrupper.

Model

Tilgangen for at lgse en sadan problemstilling er som nedenstaende.
Forste skridt til en sadan sekvens praediktion er at generere treeningssekvenser, traene en model og der-
naest ende med en preediktionsmodel.

Training Building a -
sequences sequence Prediction
prediction model Model

Andet skridt er derefter at bruge denne traenede sekvenspraediktionsmodel til at preediktere udfaldet af
nye ukendte sekvenser.




Prediction

Model Prediction

A sequence

Der har veeret skimmet forskellige modelteorier for at kunne handtere det der kaldes "sequence predic-

tion problems”, og som her er den type sekvens praediktion som kan kaldes "many-to-one”. Der har vee-
ret kig pa LSTM-modeller, RNN-modeller, XGBoost, Random Forest med tidsafhaengige praediktorer og
alle med tanke pa et steerkt ubalanceret datasaet.

Det er ikke en tidsserie problemstilling, da vi ikke har numeriske variable, men kategoriske afgradegrup-
pesekvenser.

| starten var der indledende undersggelse af RNN-modeller, da disse lyder lovende til at handtere pro-
blemstillingen med tidsafhaengige sekvenser. Der opstod tekniske udfordringer med at fa afviklet model-
len i R, bade i forhold til selve teknikken, samt opbygningen af input data. S& denne blev nedprioriteret
og der blev forsggt med en mere simpel tilgang, hvor modelafviklingen er mere simpel og ogsé compu-
tertidsmaessigt hurtig.

Valget blev at teste om en XGBoost model ville kunne give en tilstreekkelig god praecision til en start.
Fordelene ved en XGBoost er at denne model er steerk i magnster-genkendelse, og den er rent teknisk
hurtig at afvikle. Modellen er sammenlignet med f.eks. en randomforest model ogsa bedre til at handtere
ubalancerede data.

Ulemperne kan dog veere at der er mange komplekse parametre i modellen, der kan tunes for at give
bedste resultat og ligeledes var det ikke givet at sekvensmgnstrene blev fanget godt nok.

Modelresultater

Ud over kun at se pa modellens output parametre i forhold til overordnet praecision og confusions matrix,
har det ogséa veeret gnsket at se ned pa de enkelte afgreder og de enkelte bedrifter (type, region osv).
Baggrunden for dette har vaeret at undersgge om en bestemt type bedrifter kunne opna en meget hgj
preecision, og der dermed formidlingsmeessigt og output-maessigt ville kunne fokuseres pa denne del-
mangde af bedrifter.

Dette har der ressourcemaessigt ogsa veeret prioriteret.

Hovedkonklusioner

Den simple tilgang med en XGBoost model har ikke vist sig at veere tilstreekkelig i forhold til praecision.
Modellen var ikke god nok til at genkende mgnstrene i marksekvenserne, og bruger ikke al historik til at
fremskrive ngeste ars afgradevalg. Dermed udgér veesentlige afgredegrupper i praediktionen. Arets ud-
bytte har dermed ikke vaeret fuldsteendig som habet, men der er dog opnéet en vaesentlig viden om
strukturering og klargering af data til opgaver af denne type. Fremtidig modellering kan i vid udstraekning
baseres pa det nuveerende datagrundlag. Dermed kan fremtidigt arbejde inden for dette felt, fa starre
fokus pa modelegenskaber og modelvalg, da den grundleeggende datahandtering er pa plads.

Fremtidige perspektiver

Der ma forventes at veere forbedringsmuligheder ved modeller der handterer tidsafhaengigheden i se-
kvenserne bedre. Nogle hvor der er stgrre fokus pa det historiske perspektiv end blot foregaende 1-2 ars
afgreder (her med tanke pa eksempelvis raps og kartofler der har flere frie ar imellem).



Et naturligt naeste skridt, kunne vaere at se pa Compact prediction tree modeller, som er en senere udvi-
delse af RNN-modeller. Disse har blandt andet fordele i at vaere hurtigere. Og tyder pa at der heller ikke
skal gentreenes ved usete afgredegrupper. Yderligere undersggelser af modelteori vil indga i fremtidige

projekter.

Bilag 1. Statistikrapport
STATISTIKRAPPORT

TITEL: Afgrgde prognose - Modelrapport XGBoost
PROJEKT 2255 - Succes med vandmiljget
STATISTIKER: Heidi Lund Hyttel <hjn@SEGES.dk>
DATO: 2023-08-10

Formal

Formalet med dette notat er at beskrive den fagrste iteration af modeludvikling for
at preediktere neeste ars afgrgde valg. Der er ligeledes i rapporten koblet outdata til bedriftens
karakteristika. Pa den made gives et overblik over hele bedriften og hvor meget der rammes af
bedriftens afgrgdevalg.

Data overblik

Se appendix for dataforklaring.
Nedenfor ses forskellige optaellinger og fordelinger af datainput pa eksempelvis afgrgde-
gruppe, region, gkologi, bedriftstype, jordbundstype. Ligeledes ses fordelingen af antal marker
per bedrift.

Tabel 1: Fordeling af bedrifter, marker og ha

Antal.Bedrifter | Antal.Marker | Antal.ha.2021

24.793 366.051 1.856.346




Tabel 2: Fordeling af afgradegrupper

GrpNavn Antal marker | Antal ha 2021
PermanentGraes 86.620 163.174
Vaarsaed 81.970 507.973
Vintersaed 68.141 546.688
Fodergraes 50.651 188.715
ArealUdenProd 29.135 32.338
Majs 19.787 128.072
Vinterraps 13.375 126.613
Frograes 7.227 82.032
Kartofler 3.443 25.256
Restgruppe1 3.169 26.182
Sukkerroer 2.287 27.966
Havefrg 160 732
Restgruppe2 44 228
OliefroeOvr 40 371
VinterkornHelsaedGroenkorn 2 6

Tabel 3: Fordeling af Region

Region Antal marker | Antal ha 2021

Region Midtjylland 114.437 548.459
Region Syddanmark 108.984 544.941
Region Nordjylland 74.892 353.359
Region Sjzelland 52.425 341.845
Region Hovedstaden 15.303 67.565

Tabel 4: Fordeling af kologi

Oko_2021 ‘ Antal marker | Antal ha 2021

0 325.802 1.682.319

1 40.249 174.028

Bedriftstyperne defineres som “Froe” hvis arealandelen af frg ("Frograes”, "Spinat”, "Havefrg”)

er mere end 15 %, “Kvaeg” hvis arealandelsen af kvaeg ("Fodergraes”, "Majs”) er mere end 50
%, “Vinter” hvis arealandelsen af vinter (*Vinter”) er mere end 50 % og ellers “Other”.



Tabel 5: Fordeling af Bedriftstype

BedriftType | Antal marker | Antal ha 2021
Other 191.428 809.236
Vinter 95.530 591.483
Kvaeg 55.614 276.508
Froe 23.479 179.120

Tabel 6: Fordeling af Jordbundstype

JB_gruppe | Antal marker | Antal ha 2021

JB_5_9 126.109 788.172
JB_1_3 102.330 464.546
JB_2.4 10 101.659 501.133
JB_11 35.714 101.738
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Figur 1: Fordeling af antal marker pr bedrift
XGBoost

Der er i denne analyse valgt at afpreve modellen XGBoost “Extreme Gradient
Boosting” som en indgang til opgaven.
Denne model er en treebaseret machine-learning algoritme som kort fortalt ka@rer nogle serielle
traestrukturer og derved lzerer af de tidligere seriers fejl for at forbedre dem og dermed @ge
preaecisionen af modellen.
En af fordelene ved at teste XGBoost er ogsa performance. Det gar rigtig hurtigt nar modellen
skal treenes og prediktere. Med et forholdsvis stort datasaet som dette, da er det ogsa en vigtig



parameter. Ved at bruge en XGBoost model frem for eksempelvis en Random Forest model,
da vil denne model ogsa bedre kunne handtere den ubalance vi har i data, i og med nogle af-
gredegrupper er rigtig store og nogle rigtig sma.

For yderligere at handtere denne ubalance i afgredegrupperne, har vi blandt andet veegte med.
Her veegtes der i modellen med antal marker i afgreadegruppen for ikke at overpreediktere de
sma afgredegrupper. Dette gar dog sa ogsa at nogle af afgredegrupperne er sa sma at der slet
ikke praedikteres for dem.

Ved test af modellen er der farst testet 7, 15 og dernaest 30 iterationer som det maximale antal
boosting iterationer. Der er ved afvikling af modellen observeret at ved 30 iterationer bliver er-
ror-rate for modellen ikke betydelig mindre. Der er ikke tunet yderligere pa denne parameter
med andre metoder, men blot ved observation valgt at fortseette med max 30 iterationer. | mo-
dellen er brugt det der hedder “objective = multi:softmax”, som er en metode der bruger mul-
tiklassifikation som modelevaluering.

Med i modellen er blandt andet ogsa JBgrp samt markens gkologistatus

Modelresultater

Med en Kappa-vaerdi pa 0.61 for 2021 praediktionen, da er den samlede model i
stand til at give en fremskrivning med en overordnet preecision pa ca. 61 procent. Det er mode-
rat, men dog ikke overbevisende som grundlag for en fremskrivning.

Gruppen "varsaed” har en F1-veerdi pa 0.55 hvilket er et udtryk for bade modellens evne til at
fange alle de rigtige varsaedsafgrader (recall/sensitivity = 0.7), men ogsa et udtryk for hvor
preecist varsaed fremskrives. Det vil sige hvor rigtige er dem der er preedikteret som varseedsaf-
grader (precision = 0.46).

Vintersaed er en anelse mere preecis med F1 = 0.57 , mens majs kun opnar F1 = 0.49. De af-
gredegrupper som bedst fremskrives, er fodergraes (F1 = 0.78), permanent grees (F1 = 0.78)
og arealer uden produktion (F1 =0.91).

Man kunne med disse resultaterne teenke at modellen har seerlig veegt pa observationen der
kommer i aret forud for preediktionen, og ikke ret meget pa afgradehistorikken i de foregaende
ar. Dette kan vaere medvirkende til at permanent grees, der i sagens natur ofte ligger samme
sted ar efter ar, er seerdeles godt praedikteret, hvilket ogsa geelder for fodergraes og arealer
uden produktion. Desveerre evner modellen ikke at ramme arealer med fragrees, og den er ikke
ret imponerende til at forudse valg af majs, varsaed og vintersaed. Raps er ikke med i nedensta-
ende tabel, hvilket skyldes at modellen desveerre ikke kan forudse raps som afgrade, til trods
for at der er samme areal som majs, men fordelt pa veesentligt feerre marker.

Tabel 7: Kappa og F1 metrikker for 2021 of 2022 preediktionen

Pradik- Kappa F1 - F1- F1- F1 - Permanent- F1 - Foder- F1 - ArealUden-
tion PP Vaarsaed Frograes Vintersaed Majs Graes graes Prod
2021 0,61 0,55 0 0,57 0,49 0,96 0,78 0,91
2022 0,16 0,48 0,00 0,01 0,30 0,64




Tabel 8: Alle metrikker for 2021 praediktionen

GrpNavn Sensitivity Specificity H Precision ‘ Recall ‘ AntalMarker_2021
Vaarsaed 0,69538856 | 0,7648030 | 0,4603686 | 0,69538856 | 0,5539832642 81970
Frograes 0,00013837 | 1,0000000 | 1,0000000 | 0,00013837 | 0,0002767017 7227
Vintersaed 0,54864179 | 0,9159310 | 0,5988307 | 0,54864179 | 0,5726386410 68141
Kartofler 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 3443
Sukkerroer 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 2287
OliefroeOvr 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 40
Majs 0,34942134 | 0,9949056 | 0,7967274 | 0,34942134 | 0,4857895661 19787
Vinterraps 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 13375
PermanentGraes 0,96660125 | 0,9832517 | 0,9470630 | 0,96660125 | 0,9567323899 86620
Fodergraes 0,81291584 | 0,9551078 | 0,7441175 | 0,81291584 | 0,7769967448 50651
ArealUdenProd 0,88151708 | 0,9949483 | 0,9378492 | 0,88151708 | 0,9088110403 29135
Restgruppe1 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 3169
Restgruppe2 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 44
Havefrg 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 160
VinterkornHelsaedGroenkorn | 0,00000000 1,0000000 0,00000000 2

Mal for model performance

| nedenstaende ses betydningen af de forskellige modelmetrikker der tales om i
dokumentet her.

Tabel 9: Betydning af modelmetrikker

Metrik Betydning

tsi\i?ySi- Andelen af de afgrgdegrupper 'X' der er rigtigt praedikteret som X'

f?(i)ig/d_ Andelen af de afgradegrupper der er 'ikke X' som praedikteres rigtigt som 'ikke X'

SPiE)enCi_ Andelen af afgrgdegrupper der er rigtigt praedikteret som 'X', ud af alle dem der er praedikeret som afgrgdegruppe X'
Recall Samme som Sensitivity

Harmonisk gennemsnit mellem precision og recall. Modellens evne til at bade at fange de positive tilfeelde (recall) og praediktere rigtigt
F1 pa de de positive pradiktioner (precision). F1 er god som metrik for ubalanceret data som vi har her. Man kan som tommelfingerregel
sige (<0.5: lkke godt), (0.5-0.8: Ok), (0.8-0.9: Godt) og (>0.9: Meget godt)

Hvor god er modellen er til at klassificere rigigt. | forhold til metrikken Accuracy, sa tager Kappa-metrikken ogsa hgjde for den ubalan-
Kappa cerede klassefordeling. Man kan som tommelfingerregel sige (<0: lkke god), (0-0.20: Lidt), (0.21-0.40: Fair ), (0.41-0.60: Moderat),
(0.61-0.80: Betydelig ) og (0.81-1.0: Perfekt)

Model

Modellen treenes pa alle data 2011-2020. Herefter bruges denne model til at prae-
diktere for ukendt 2021-data og validere denne op mod det kendte afgradevalg for 2021.



Derefter bruges denne 2021-praediktion ind i nyt 2011-2021 datasaet hvor der sa preedikteres
2022-afgrgdevalg, samt validere denne op imod vores kendte 2022-afgrgdevalg.
Preediktionerne for 2022 data er betydeligt darligere. Men i og med der er knap sa god en prae-
cision pa 2021-data og der er flere afgradegrupper som ikke preedikteres, da vil dette resultat
veere forventeligt.

| nedenstaende tabeller ses bade praediktions mal for de enkelte 2021- og 2022-afgrgdepree-
diktioner. Samt confusion matrix som viser hvordan de reele afgredegrupper sa er preedikteret.

Tabel 10: Model meassures 2021 predictions

GrpNavn Sensitivity Specificity Precision Recall AntalMarker_2021

Vaarsaed 0,69538856 | 0,7648030 | 0,4603686 | 0,69538856 | 0,5539832642 81970
Frograes 0,00013837 | 1,0000000 | 1,0000000 | 0,00013837 | 0,0002767017 7227
Vintersaed 0,54864179 | 0,9159310 | 0,5988307 | 0,54864179 | 0,5726386410 68141
Kartofler 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 3443
Sukkerroer 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 2287
OliefroeOvr 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 40
Majs 0,34942134 | 0,9949056 | 0,7967274 | 0,34942134 | 0,4857895661 19787
Vinterraps 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 13375
PermanentGraes 0,96660125 | 0,9832517 | 0,9470630 | 0,96660125 | 0,9567323899 86620
Fodergraes 0,81291584 | 0,9551078 | 0,7441175 | 0,81291584 | 0,7769967448 50651
ArealUdenProd 0,88151708 | 0,9949483 | 0,9378492 | 0,88151708 | 0,9088110403 29135
Restgruppe1 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 3169
Restgruppe2 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 44
Havefrg 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 160
VinterkornHelsaedGroenkorn | 0,00000000 | 1,0000000 0,00000000 2




Tabel 11: Confusion matrix - 2021 predictions

Reference Vaarsaed H Frograes | Vintersaed | Majs ‘ PermanentGraes = Fodergraes = ArealUdenProd
Vaarsaed 57001 0 13192 1137 3143 7148 349
Frograes 5157 1 1987 1 4 72 5
Vintersaed 28739 0 37385 327 319 1246 125
Kartofler 2825 0 447 51 11 97 12
Sukkerroer 1768 0 389 44 11 72 3
OliefroeOvr 28 0 6 0 0 6 0
Majs 9324 0 949 6914 231 2271 98
Vinterraps 7130 0 5991 5 23 198 28
PermanentGraes 211 0 6 1 83727 2266 409
Fodergraes 7601 0 678 102 431 41175 664
ArealUdenProd 1469 0 797 76 471 639 25683
Restgruppe1 2411 0 556 18 34 142 8
Restgruppe2 41 0 1 0 0 2 0
Havefrg 110 0 46 2 1 0 1
VinterkornHelsaedGroenkorn 1 0 0 0 1 0 0




Tabel 12: Model meassures 2022 predictions

GrpNavn Sensitivity Specificity Precision H Recall AntalMarker_2022
Vaarsaed 0,691212917 | 0,6508109 | 0,3618415 | 0,691212917 | 0,4750172847 81506
Frograes 0,000000000 | 1,0000000 0,000000000 7426
Vintersaed 0,000000000 | 1,0000000 0,000000000 63713
Kartofler 0,000000000 | 1,0000000 0,000000000 3900
Sukkerroer 0,000000000 | 1,0000000 0,000000000 2300
OliefroeOvr 0,000000000 | 1,0000000 0,000000000 33
Majs 0,000359177 | 0,9999856 | 0,5833333 | 0,000359177 | 0,0007179119 19489
Vinterraps 0,000000000 | 1,0000000 0,000000000 15530
PermanentGraes 0,004264733 | 0,9990336 | 0,5816485 | 0,004264733 | 0,0084673813 87696
Fodergraes 0,696726500 | 0,5387408 | 0,1891504 | 0,696726500 | 0,2975268592 48969
ArealUdenProd 0,623149954 | 0,9706394 | 0,6648024 | 0,623149954 | 0,6433026433 31283
Restgruppe1 0,000000000 | 1,0000000 0,000000000 3930
Restgruppe2 0,000000000 | 1,0000000 0,000000000 49
Havefrg 0,000000000 | 1,0000000 0,000000000 218
VinterkornHelsaedGroenkorn | 0,000000000 | 1,0000000 0,000000000 9
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Tabel 13: Confusion matrix - 2022 predictions

Reference Vaarsaed H Majs | PermanentGraes | Fodergraes | ArealUdenProd
Vaarsaed 56338 3 74 22188 2903
Frograes 6270 0 0 1066 90
Vintersaed 46255 2 13 13147 4296
Kartofler 3077 0 0 763 60
Sukkerroer 1761 0 0 427 112
OliefroeOvr 20 0 0 11 2
Majs 3909 7 0 15362 211
Vinterraps 11576 0 3 2789 1162
PermanentGraes 3752 0 374 83425 145
Fodergraes 13981 0 147 34118 723
ArealUdenProd 5926 0 21 5842 19494
Restgruppe1 2643 0 11 1158 118
Restgruppe2 19 0 0 29 1
Havefrg 168 0 0 44 6
VinterkornHelsaedGroenkorn 3 0 0 6 0

Nedenfor ses plots af forskellige metrikker fra vores confusion matrix. Metrikkerne er efter gn-
ske sammenholdt med antallet af marker for afgredegruppen der er med i modellen.
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Bedriftens resultater

Det er gnsket at finde frem til om der umiddelbart er nogle bedriftskarakteristika
der gar igen ved de bedrifter hvor der er hgjest praecision pa praediktionerne. Nedenfor er der-
for blandt andet vist bedrifternes “rigtighedsprocent”. Det vil sige hvor stor en andel af bedrif-
tens marker er rigtigt praedikteret. Denne er vist i forhold til bedriftstype, areal for 2021, region,
gkologi, hovedafgrade.
Laengere nede kan man dykke mere ned i de bedrifter vi er gode til at praediktere pa. Her er
“rigtighedsprocenten” yderligere inddelt i intervaller 0-19 %, 20-39 %, 40-59 %, 60-79 % samt
80-100 %.
| analysen her er der nogle datavalg der ger at der ikke preedikteres for alle bedriftens marker. |
appendix kan se hvilke datakrav der er for at vi praedikterer for en given mark.

Antal marker i bedrift i forhold til pet rigtigt praedikteret
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Figur 8: Procent rigtig praedikteret for bedriften i forhold til antal marker for bedriften
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Procent rigtig pradikteret for bedriften i forhold til bedriftstype - OBS y-akse
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Figur 9: Procent rigtig praedikteret for bedriften i forhold til bedriftstype

Procent rigtig praedikteret for bedriften i forhold til region - 0BS y-akse
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Figur 10: Procent rigtig praedikteret for bedriften i forhold til region
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Procent rigtig pradikteret for bedriften i forhold til ekologi (1=ja, 0=nej) - OBS
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Figur 11: Procent rigtig praedikteret for bedriften i forhold til gkologi

Fordeling af pct marker rigtig praedikteret pr. bedrift
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Figur 12: Fordeling af antal bedrifter i forhold til procent marker praedikteret rigtigt pd be-

driften
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Areal rigtig praedikteret i forhold til samlede areal
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Figur 13: Fordeling af procent rigtigt praedikteret areal i forhold til bedriftens 2021-areal

Der er set pa hvilken hovedafgrade der dominerer pa bedriften. Bedriftens hoveafgrgde er defi-
neret som den sterste andel af en afgrade pa bedriftens marker. Hvis der er to lige store an-
dele, er der her tilfeeldigt valgt den ene. Nedenfor ses et plot af hvordan “rigtighedsprocenten”
fordeler sig indenfor hovedafgradegrupperne pa bedriftniveau.

Hovedafgrede pa bedriften i forhold til pet rigtig predikteret
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Figur 14: Fordeling af procent rigtigt praedikteret areal i forhold til bedriftens hovedafgrade
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Hvor stor en andel der definerer en hovedafgrgdegruppe pa bedrifterne ses her nedenfor.

Andelen afgredegruppe der definerer hovedafgrede pa bedriften
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14.
Figur 15: Andelen der definerer en bedrifts hovedafgrade

Bedrifttyper er ligeledes kategoriseret ved om bedriftstypen er Frg, Kvaeg, Vinter og andet. Ne-
denfor ses hvordan bedrifterne fordeler sig indenfor den forskellige grupper af “rigtighedspro-

centen”.
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Fordeling af bedriftstyper indenfor pct gruppe rigtig praedikteret
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Figur 16: Fordeling af bedriftstype i forhold til pct rigtig praedikteret
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Figur 17: Fordeling af pct rigtig praedikteret i forhold til bedriftstype
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Gns. andel afgrede indenfor i forhold til 0-19 %
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Figur 18: Den gennemsnitlige andel af afgredegruppe indenfor pct gruppe: 0-19%

Gns. andel afgrade indenfor i forhold til 20-39
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Figur 19: Den gennemsnitlige andel af afgredegruppe indenfor pct gruppe: 20-39%
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Gns. andel afgrede indenfor i forhold til 40-59
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Figur 20: Den gennemsnitlige andel af afgredegruppe indenfor pct gruppe: 40-59%

Gns. andel afgrade indenfor i forhold til 0-79
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Figur 21: Den gennemsnitlige andel af afgredegruppe indenfor pct gruppe: 60-79%
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Gns. andel afgrede indenfor i forhold til 80-10(
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Figur 22: Den gennemsnitlige andel af afgradegruppe indenfor pct gruppe: 80-100%

Opsamling

Det er observeret at marker med flere observationer ikke praedikteres bedre. Li-
geledes er der jo nogle afgredegrupper som ikke praedikteres ogsa selvom de ikke er smai an-
tal af marker. Nogle af de afgr@der er dem hvor der typsik er en rotations cyklus. Det vil eksem-
pelvis sige raps der har ca. 4 frie ar i mellem. Dette fanges desveerre ikke godt nok af denne
type model.
Det er derfor gnskeligt at unders@gge modeller der er endnu bedre til at fange sekvensmgnstre,
for dermed at blive bedre til at praedikterede afgr@gdegrupper der har frie ar imellem. Her har
der blandt andet vaere snakket om at undersgge en RNN model. | projektet her har det veeret
brugt meget tid pa dataklarggring og valget har veeret at starte med en mere simpel model. Der
har veeret fokus pa at koble modeloutputs til bedriftsoplysninger i denne analyse. Dette har gi-
vet mulighed for at definere nogle faglige vinkler og tiltag til datastruktur i modellen.
Det kunne fremover taenkes at en arealvaegtning fremfor antal marker i forhold til ubalancen i
afgrader kunne give andre resultater og maske bedre inkludere afgredegruppen raps.
Der har veeret fokus i starten pa at marker der var 1 ar ude (dvs. eks marker med bortforpagt-
ning til eksempelvis kartofler) skulle taelle med i bedriftens historik. Grundet anden datares-
source prioritering er dette ikke blevet yderligere behandlet i programmeringen her. Dette med-
forer at kartoffelmarker med andet cvrnummer vil betragtes som et "ejerskifte” og dermed vil
disse sekvenser med 1 ars kartofler ikke veere med. Efterfglgende ses i lyset af hvordan raps-
sekvenserne ikke er blevet rigtigt fanget af denne model, da ma man forvente det vil veere det
samme for kartofler. Ved en yderligere iteration af modeludvaelgelse da bgr man prioritere
denne problematik.

Der er fremsat et fremtidigt anske om fors@gsvis at tage “arealer uden produktion” og “perma-
nent graes” ud af modellen — fordi disse marker alligevel blot bliver liggende og ikke efterfalges
af andet.

Der gnskes at vi i den sidste ende hellere vil praediktere for fa bedrifter rigtigt end at kunne
ramme alle bedrifter. Derfor er der i analysen set pa nogle potentielle karakteristika ved de
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bedrifter hvor vi rammer godt, for maske kunne beskrive og definere denne gruppe. Det ser
dog ud til at modellen er sa god til at preediktere de “permanente marker” hvor der ikke sker
store skift, at de marker med eksempelvis permanent grees, fodergraes og areal uden produk-
tion er de afgr@degrupper der fylder mest ved de bedrifter hvor vi preedikterer mellem 80-100 %
rigtigt pa markerne.

Habet er at en anden model der bedre handterer sekvensinput maske bedre fanger de andre
afgre@degrupper, og vi dermed mere tydeligt ser nogle andre karakteristika ved de bedrifter.

Appendiks

En fuld beskrivelse af den indledende datamanagement del kan findes pa U:drev
U:/Virkemiddelveelgeren/AfgPrognose/Dokumentation/Databeskrivelse
Her beskrives radatafilerne og hvorledes de er koblet sammen og data er defineret.
Som grundlag for analyserapporten her er brugt programmerne (Datalnput_vers3_2.R, Data-
management_vers3_2.R, Models _vers3.R, Models Test3.R).

| dette notat er kort skitseret hvilke datavalg der er taget. Vi ser kun pa bedrifter med kendt cvr-
nummer i 2022. (for at kunne validere pa data vaelger vi at skulle kunne fglge bedriften frem til
2022). Vi kreever minimum 2 observationer til preediktionen. Der er lavet seerlig filtreringer for
“AreallkkeRetur”, “PyntegrantJuletraeer”, “EnergiafgregdeLavskov”, “Kartofler” samt “Gartneriaf-
greder”.

Efter de filtreringer og datavalg der er, da er vi endt pa 366051 marker fordelt pa 24793 cvr-

numre i treeningsdataseettet.

Bedriftstyperne defineres som “Froe” hvis arealandelen af fre ("Frograes”, "Spinat”, "Havefrg”)

er mere end 15 %, “Kvaeg” hvis arealandelsen af kvaeg ("Fodergraes”, "Majs”) er mere end 50
%, “Vinter” hvis arealandelsen af vinter ("Vinter”) er mere end 50 % og ellers “Other”.

Nedenfor ses afgradegrupperne og hvilke enkeltafgrgder disse indeholder.
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Tabel 14: Afgrodegrupperne og deres enkeltafgroder
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AfgKode AfgNavn GrpKode GrpNavn
1 Varbyg Grp_1 Vaarsaed

3 Vérhavre Grp_1 Vaarsaed

4 Blanding af varsaede arter Grp_1 Vaarsaed

2 Vérhvede Grp_1 Vaarsaed

7 Korn + balgsaed under 50% beelgsaed Grp_1 Vaarsaed

6 Varhvede, brgdhvede Grp_1 Vaarsaed
58 Sorghum Grp_1 Vaarsaed
56 Vartriticale Grp_1 Vaarsaed
55 Varrug Grp_1 Vaarsaed
8 Varspelt Grp_1 Vaarsaed
230 Blanding af varkorn, grgnkorn Grp_1 Vaarsaed
214 Korn og belgsad, helsad, under 50% belgsad Grp_1 Vaarsaed
210 Viérbyg, helsaed Grp_1 Vaarsaed
215 Zrtehelsad Grp_1 Vaarsaed
211 Varhvede, helsad Grp_1 Vaarsaed
212 Vérhavre, helsad Grp_1 Vaarsaed
213 Blandkorn, varsaet, helsad Grp_1 Vaarsaed
234 Korn og bzlgsaed, grgnkorn, under 50% baelgsad Grp_1 Vaarsaed
701 Grgnkorn af varbyg Grp_1 Vaarsaed
702 Grgnkorn af virhvede Grp_1 Vaarsaed
704 Grgnkorn af varrug Grp_1 Vaarsaed
703 Grgnkorn af varhavre Grp_1 Vaarsaed
705 Grgnkorn af vartriticale Grp_1 Vaarsaed
217 Korn og bzlgsaed, helsad (over 50 % bzalgseed) Grp_1 Vaarsaed
18 Korn og bzlgsaed over 50% bzalgsaed Grp_1 Vaarsaed
101 Rajgreesfrg, alm. Grp_101 Frograes
114 Rapgreesfrg, alm. Grp_101 Frograes
120 Klgverfrg Grp_101 Frograes
103 Rajgreesfrg, ital. Grp_101 Frograes
126 Blanding af markfrg til udseed Grp_101 Frograes
116 Rajgrees, hybrid Grp_101 Frograes
105 Timothefrg Grp_101 Frograes
121 Bzlgplanter, frg Grp_101 Frograes
123 Valmuefrg Grp_101 Frograes
108 Rgdsvingelfrg Grp_101 Frograes
113 Engrapsgrasfrg (pleenetype) Grp_101 Frograes
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AfgKode AfgNavn GrpKode GrpNavn
107 Engsvingelfrg Grp_101 Frograes
112 Engrapgrasfrg (marktype) Grp_101 Frograes
111 Svingelfrg, strand- Grp_101 Frograes
106 Hundegraesfrg Grp_101 Frograes
109 Rajsvingelfrg Grp_101 Frograes
110 Svingelfrg, bakke- (tidl. Stivbladet) Grp_101 Frograes
115 Hvenefrg, alm. og krybende Grp_101 Frograes
125 Bederoefrg Grp_101 Frograes
102 Rajgreasfrg, alm. 1. ar, efterarsudlagt Grp_101 Frograes
104 Rajgreesfrg, ital. 1. ar efterarsudlagt Grp_101 Frograes
117 Rajgrees, efterarsudl. hybrid Grp_101 Frograes
122 Kommenfrg Grp_101 Frograes
118 Rajsvingelfrg, efterarsudlagt Grp_101 Frograes

10 Vinterbyg Grp_11 Vintersaed
11 Vinterhvede Grp_11 Vintersaed
13 Vinterhvede, brgdhvede Grp_11 Vintersaed
14 Vinterrug Grp_11 Vintersaed
15 Vinterhybridrug Grp_11 Vintersaed
16 Vintertriticale Grp_11 Vintersaed
235 Blanding af vinterkorn, grgnkorn Grp_11 Vintersaed
221 Vinterhvede, helsaed Grp_11 Vintersaed
220 Vinterbyg, helsaed Grp_11 Vintersaed
222 Vinterrug, helszd Grp_11 Vintersaed
224 Blandkorn, efterarsséet helsaed Grp_11 Vintersaed
223 Vintertriticale, helsaed Grp_11 Vintersaed
709 Grgnkorn af vinterrug Grp_11 Vintersaed
707 Grgnkorn af vinterhvede Grp_11 Vintersaed
706 Grgnkorn af vinterbyg Grp_11 Vintersaed
17 Blanding af efterarssaede arter Grp_11 Vintersaed
57 Vinterhavre Grp_11 Vintersaed
9 Vinterspelt Grp_11 Vintersaed
151 Kartofler, stivelses- Grp_151 Kartofler
152 Kartofler, spise- (pakkeri, vejsalg) Grp_151 Kartofler
150 Kartofler, legge- (egen opformering) Grp_151 Kartofler
149 Kartofler, legge- (certificerede) Grp_151 Kartofler
156 Kartofler, friteret/chips/pommes frites Grp_151 Kartofler
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AfgKode AfgNavn GrpKode GrpNavn
155 Kartofler, pulver/granules- Grp_151 Kartofler
154 Kartofler, spise- (proces, skrallet kogte) Grp_151 Kartofler
153 Kartofler, andre Grp_151 Kartofler
160 Sukkerroer til fabrik Grp_160 Sukkerroer
280 Fodersukkerroer Grp_160 Sukkerroer
282 Fodermarvkal Grp_160 Sukkerroer
281 Kélroer Grp_160 Sukkerroer
161 Cikoriergdder Grp_160 Sukkerroer
162 Blanding, andre industriafgr. Grp_160 Sukkerroer
180 Gul sennep Grp_21 OliefroeOvr
181 Anden oliefrgart Grp_21 OliefroeOvr
182 Blanding af oliearter Grp_21 OliefroeOvr

5 Majs til modenhed Grp_216 Majs
216 Silomajs Grp_216 Majs
22 Vinterraps Grp_22 Vinterraps

252 Permanent grees, normalt udbytte Grp_252 PermanentGraes
251 Permanent graes, lavt udbytte Grp_252 PermanentGraes
276 Permanent graes og klgvergras uden norm, under 50 % klgver Grp_252 PermanentGraes
250 Permanent graes, meget lavt udbytte Grp_252 PermanentGraes
259 Permanent gras, fabrik, over 6 tons Grp_252 PermanentGraes
286 Permanent grees og klgvergraes uden norm, over 50 % klgver Grp_252 PermanentGraes
287 Grees til udegrise, permanent Grp_252 PermanentGraes
254 Miljggraes MVJ-tilsagn (0 N), permanent Grp_252 PermanentGraes
253 Miljggraes MVJ-tilsagn (80 N), omdrift Grp_252 PermanentGraes
247 Miljggraees MVJ-tilsagn (0 N), omdrift Grp_252 PermanentGraes
255 Permanent graes, under 50% klgver/lucerne Grp_252 PermanentGraes
257 Permanent graes, uden klgver Grp_252 PermanentGraes
256 Permanent klgvergrees, over 50% klgver/lucerne Grp_252 PermanentGraes
279 Permanent klgvergrees til fabrik Grp_252 PermanentGraes
278 Permanent lucerne og lucernegraes over 50% lucerne Grp_252 PermanentGraes
272 Permanent grees til fabrik Grp_252 PermanentGraes
274 Permanent lucernegrees over 25% graes, til fabrik Grp_252 PermanentGraes
270 Grees til udegrise, omdrift Grp_252 PermanentGraes
269 Graes, rullegraes Grp_252 PermanentGraes
248 Permanent graes ved vandboring Grp_252 PermanentGraes
249 Udnyttet grees ved vandboring Grp_252 PermanentGraes
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AfgKode AfgNavn GrpKode GrpNavn
258 Permanent grees, g-stgtte Grp_252 PermanentGraes
350 Miljggrees med N-kvote Grp_254 GraesMedPleje
260 Graes med klgver/lucerne, under 50 % bzelgpl. (omdrift) Grp_260 Fodergraes
268 Gras under 50% klgver/lucerne, lavt udbytte (omdrift) Grp_260 Fodergraes
264 Graes og klgvergraes uden norm, under 50 % klgver (omdrift) Grp_260 Fodergraes
267 Graes under 50% klgver/lucerne, meget lavt udbytte (omdrift) Grp_260 Fodergraes
263 Graes uden klgvergres (omdrift) Grp_260 Fodergraes
266 Graes under 50% klgver/lucerne, ekstremt lavt udbytte (omdrift) Grp_260 Fodergraes
261 Klgvergraes, over 50% klgver (omdrift) Grp_260 Fodergraes
172 Lucernegras, over 25% graes til slet inkl. eget foder Grp_260 Fodergraes
171 Lucerne, slet Grp_260 Fodergraes
174 Klgvergraes til fabrik Grp_260 Fodergraes
170 Graes til fabrik (omdrift) Grp_260 Fodergraes
173 Klgver til slaet Grp_260 Fodergraes
262 Lucernegras, over 50% lucerne (omdrift) Grp_260 Fodergraes
284 Graes med vikke og andre bzlgplanter, under 50 % bzelgpl. Grp_260 Fodergraes
285 Graes og klgvergraes uden norm, over 50 % klgver (omdrift) Grp_260 Fodergraes
236 | Graes med klgver/lucerne, under 50 % baelgpl. (omdrift) efterarsudlagt i vin | Grp_260 Fodergraes
237 Graes med klgver/lucerne, over 50 % beelgpl. (omdrift) efterarsudlagt i vint Grp_260 Fodergraes
265 Graes, slat for varsaet afgrode Grp_260 Fodergraes
273 Lucerne til fabrik Grp_260 Fodergraes
277 Klgver til fabrik Grp_260 Fodergraes
275 Permanent rullegraes Grp_270 SaerligtGraes
283 Fodergulergdder Grp_280 Foderroer
310 Brak, sommerslaning Grp_308 ArealUdenProd
271 Rekreative formal Grp_308 ArealUdenProd
319 MFO-brak, Udtagning, ej landbrugsareal Grp_308 ArealUdenProd
579 Tagetes, sygdomssanerende plante Grp_308 ArealUdenProd
308 MFO-brak, sommerslaning Grp_308 ArealUdenProd
306 Grees i omdrift, uden udbetaling af gkologi-tilskud Grp_308 ArealUdenProd
305 Permanent graes, uden udbetaling af gkologi-tilskud Grp_308 ArealUdenProd
325 MFO-Blomsterbrak Grp_308 ArealUdenProd
324 Blomsterbrak Grp_308 ArealUdenProd
339 MFO-brak, fordrsslaning Grp_308 ArealUdenProd
327 MFO-breemme, sommerslaning Grp_308 ArealUdenProd
334 MFO-breemme, fordrsslaning Grp_308 ArealUdenProd
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AfgKode AfgNavn ‘ GrpKode GrpNavn
338 Brak, forarsslaning Grp_308 ArealUdenProd
343 MFO-bestgverbrak Grp_308 ArealUdenProd
328 MFO-breemme med blomsterblanding Grp_308 ArealUdenProd
336 MFO-breemme, permanent grees, sommerslaning Grp_308 ArealUdenProd
342 Bestgverbrak Grp_308 ArealUdenProd
329 MFO-breemme, miljgtilsagn Grp_308 ArealUdenProd
335 MFO-bremme, permanent grees, forarsslaning Grp_308 ArealUdenProd
345 Brak langs vandlgb og sger, sommerslaning (alternativ til efterafgrader) Grp_308 ArealUdenProd
344 Brak langs vandlgb og sger, forarsslaning (alternativ til efterafgrader) Grp_308 ArealUdenProd
337 MFO-breemme, permanent graes, miljgtilsagn Grp_308 ArealUdenProd
309 Udyrket areal ved vandboring Grp_308 ArealUdenProd
315 Miljggraes med udtagning Grp_308 ArealUdenProd
320 Braklagte randzoner Grp_308 ArealUdenProd
323 MFO-udyrket areal ved vandboring Grp_308 ArealUdenProd
326 Ej landbrug, MSO, omlagt fra permanent graes Grp_308 ArealUdenProd
340 Randzoneordningen Grp_308 ArealUdenProd
341 Randzoneordning med udtagning Grp_308 ArealUdenProd
360 Vildtafgreder Grp_308 ArealUdenProd
486 Hgnsegard uden plantedakke Grp_308 ArealUdenProd
487 Skovlandbrug Grp_308 ArealUdenProd
488 Hgnsegard, permanent graes Grp_308 ArealUdenProd
888 Nye tilsagn uden rideret v. ansggningsfristen Grp_308 ArealUdenProd
900 @vrige afgrgder Grp_308 ArealUdenProd
901 Naturarealer efter driftsloven Grp_308 ArealUdenProd
902 Naturlignende arealer Grp_308 ArealUdenProd
903 Lysabne arealer i skov Grp_308 ArealUdenProd
904 Abne arealer i skov Grp_308 ArealUdenProd
905 Anden anvendelse pa tilsagnsarealer Grp_308 ArealUdenProd
906 Afmeldte arealer Grp_308 ArealUdenProd
907 Naturarealer, gkologisk jordbrug Grp_308 ArealUdenProd
908 Naturarealer, ansggning om miljgtilsagn Grp_308 ArealUdenProd
910 Ikke anmeldt mark Grp_308 ArealUdenProd
920 Bkologisk sommerbrak Grp_308 ArealUdenProd
921 Bar jord Grp_308 ArealUdenProd
124 Spinatfrg Grp_31 Restgruppe1

21 Vérraps Grp_31 Restgruppe1
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AfgKode AfgNavn GrpKode ‘ GrpNavn

24 Solsikke Grp_31 Restgruppe1
23 Rybs Grp_31 Restgruppe1
32 Sgdlupin Grp_31 Restgruppe1
36 Bzlgseed, andre typer til modenhed blanding Grp_31 Restgruppe1
424 Arter, konsum Grp_31 Restgruppe1
31 Hestebgnner Grp_31 Restgruppe1
30 Krter Grp_31 Restgruppe1
25 Sojabgnner Grp_31 Restgruppe1
35 Baelgsaed, flerdrig blanding Grp_31 Restgruppe1
54 Bealgsed blanding Grp_31 Restgruppe1
311 Skovrejsning pa tidl. landbrugsjord 1 Grp_318 AreallkkeRetur
318 MVJ ej udtagning, ej landbrugsareal Grp_318 AreallkkeRetur
312 20-arig udtagning Grp_318 AreallkkeRetur
313 20-arig udtagning af agerjord med frivillig skovrejsning Grp_318 AreallkkeRetur
317 Vadomrader med udtagning Grp_318 AreallkkeRetur
321 Miljgtiltag, ej landbrugsarealer Grp_318 AreallkkeRetur
361 Ikke stgtteberettiget landbrugsareal Grp_318 AreallkkeRetur
316 20-arig Udtagning med fastholdelse, ej landbrugsareal Grp_318 AreallkkeRetur
322 Minivddomrader, projekttilsagn Grp_318 AreallkkeRetur
314 20-drig udtagning med tilsagn om skovrejsning Grp_318 AreallkkeRetur
575 Skovrejsning (privat) ? kulstofbinding og grundvandsbeskyttelse Grp_318 AreallkkeRetur
576 | Skovrejsning (statslig) - forbedring af vandmiljg og grundvandsbeskyttelse | Grp_318 AreallkkeRetur
577 Skov med biodiversitetsformal Grp_318 AreallkkeRetur
578 Skovrejsning (privat) - forbedring af vandmiljg og grundvandsbeskyttelse Grp_318 AreallkkeRetur
580 Anden skovdrift Grp_318 AreallkkeRetur
581 Skovdrift med fiernelse af ved Grp_318 AreallkkeRetur
585 Skovrejsning i projektomrade, som ikke er omfattet af tilsagn Grp_318 AreallkkeRetur
586 Offentlig skovrejsning Grp_318 AreallkkeRetur
587 Skovrejsning pa tidl. landbrugsjord 3 Grp_318 AreallkkeRetur
588 Statslig skovrejsning Grp_318 AreallkkeRetur
589 Baredygtig skovdrift Grp_318 AreallkkeRetur
590 Baeredygtig skovdrift i Natura 2000-omrade Grp_318 AreallkkeRetur
50 Anden bredbladet afgrgde Grp_42 Restgruppe2
40 Oliehgr Grp_42 Restgruppe2
42 Hamp Grp_42 Restgruppe2
52 Quinoa Grp_42 Restgruppe2
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AfgKode AfgNavn GrpKode GrpNavn
51 Blanding bredbladet afgrgde, fra/kerne Grp_42 Restgruppe2
53 Boghvede Grp_42 Restgruppe2
41 Spindhgr Grp_42 Restgruppe2

411 Lag Grp_420 GartneriAfg
407 Gulerod Grp_420 GartneriAfg
420 Salat (friland) Grp_420 GartneriAfg
415 Porre Grp_420 GartneriAfg
408 Hvidkal Grp_420 GartneriAfg
401 Asparges Grp_420 GartneriAfg
412 Pastinak Grp_420 GartneriAfg
406 Grgnkal Grp_420 GartneriAfg
403 Blomkal Grp_420 GartneriAfg
423 Sukkermajs Grp_420 GartneriAfg
422 Spinat Grp_420 GartneriAfg
430 Bladpersille Grp_420 GartneriAfg
429 Jordskokker, konsum Grp_420 GartneriAfg
402 Bladselleri Grp_420 GartneriAfg
400 Asieagurker Grp_420 GartneriAfg
417 Rgdbede Grp_420 GartneriAfg
418 Rgdkal Grp_420 GartneriAfg
421 Savoykal, spidskal Grp_420 GartneriAfg
410 Knoldselleri Grp_420 GartneriAfg
404 Broccoli Grp_420 GartneriAfg
413 Rodpersille Grp_420 GartneriAfg
405 Courgette, squash Grp_420 GartneriAfg
431 Purlgg Grp_420 GartneriAfg
432 Krydderurter (undtagen persille og purlgg) Grp_420 GartneriAfg
416 Rosenkal Grp_420 GartneriAfg
409 Kinakal Grp_420 GartneriAfg
434 Grgntsager, andre (friland) Grp_420 GartneriAfg
433 Krydderurter, andre Grp_420 GartneriAfg
440 Solhat Grp_420 GartneriAfg
448 Medicinpl., en- og toarige Grp_420 GartneriAfg
449 Medicinpl., stauder Grp_420 GartneriAfg
450 Grgntsager, blandinger Grp_420 GartneriAfg
0 Grp_44 INTET NAVN

32



AfgKode AfgNavn GrpKode GrpNavn

44 INTET NAVN Grp_44 INTET NAVN
200 Fragaet mark Grp_44 INTET NAVN
201 Sammenlagt mark Grp_44 INTET NAVN
202 fragaet mark, prod.skifte Grp_44 INTET NAVN
218 INTET NAVN Grp_44 INTET NAVN
300 INTET NAVN Grp_44 INTET NAVN
800 INTET NAVN Grp_44 INTET NAVN
801 INTET NAVN Grp_44 INTET NAVN
961 INTET NAVN Grp_44 INTET NAVN
962 INTET NAVN Grp_44 INTET NAVN
965 INTET NAVN Grp_44 INTET NAVN
998 Ukendt afgrgde Grp_44 INTET NAVN
999 INTET NAVN Grp_44 INTET NAVN
1000 Ingen afgrgdetekst Grp_44 INTET NAVN
489 Havtorn Grp_489 Planteskole
490 Hassel, trae (Corylus avellana) Grp_489 Planteskole
491 Storfrugtet tranebaer Grp_489 Planteskole
493 Surbaer Grp_489 Planteskole
494 Japan kvaede Grp_489 Planteskole
495 Morbaer Grp_489 Planteskole
496 Medicinpl., vedplanter Grp_489 Planteskole
497 Planteskolekulturer, vedplanter, til videresalg Grp_489 Planteskole
498 Containerplads 4, vedplanter Grp_489 Planteskole
499 Lukket system Grp_489 Planteskole
500 Buske og tracer Grp_489 Planteskole
501 Stauder Grp_489 Planteskole
502 Blomsterlgg Grp_489 Planteskole
503 En- og to-arige planter Grp_489 Planteskole
504 Solbeer, stiklingeopformering Grp_489 Planteskole
505 Ribs, stiklingeopformering Grp_489 Planteskole
506 Stikkelsbaer, stiklingeopformering Grp_489 Planteskole
507 Hindbaer, stiklingeopformering Grp_489 Planteskole
508 Andre af sleegten Vaccinium Grp_489 Planteskole
509 Treekvaede Grp_489 Planteskole
540 Tomater Grp_489 Planteskole
541 Agurker Grp_489 Planteskole
542 Salat (drivhus) Grp_489 Planteskole
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AfgKode AfgNavn GrpKode GrpNavn
543 Grgntsager, andre (drivhus) Grp_489 Planteskole
544 Snitblomster og snitgrgnt Grp_489 Planteskole
545 Potteplanter Grp_489 Planteskole
547 Planteskolekulturer, stauder Grp_489 Planteskole
548 Smadplanter, en-arige Grp_489 Planteskole
549 Lukket system 1, en-drige Grp_489 Planteskole
550 Lukket system 2, stauder Grp_489 Planteskole
562 Containerplads 3, stauder Grp_489 Planteskole
563 Svampe, champignon Grp_489 Planteskole
564 Containerplads Grp_489 Planteskole
510 Melon Grp_510 FrugtBeer
511 Graeskar Grp_510 FrugtBaer
512 Rabarber Grp_510 FrugtBeer
513 Jordbaer Grp_510 FrugtBeer
514 Solbaer Grp_510 FrugtBaer
515 Ribs Grp_510 FrugtBeer
516 Stikkelsbaer Grp_510 FrugtBeer
517 Brombaer Grp_510 FrugtBaer
518 Hindbzer Grp_510 FrugtBeer
519 Blabaeer Grp_510 FrugtBeer
520 Surkirsebeer uden undervaekst af grees Grp_510 FrugtBaer
521 Surkirsebzer med undervakst af graes Grp_510 FrugtBeer
522 Blomme uden undervakst af grees Grp_510 FrugtBeer
523 Blomme med undervakst af graes Grp_510 FrugtBeer
524 Sgdkirsebeer uden undervakst af grees Grp_510 FrugtBeer
525 Sgdkirsebzer med undervaekst af graes Grp_510 FrugtBeer
526 Hyld Grp_510 FrugtBeer
527 Hassel (Corylus maxima) Grp_510 FrugtBeer
528 Zbler Grp_510 FrugtBeer
529 Pzerer Grp_510 FrugtBeer
530 Vindrue Grp_510 FrugtBaer
531 Anden trefrugt Grp_510 FrugtBeer
532 Anden buskfrugt Grp_510 FrugtBeer
533 Rgnnebaer Grp_510 FrugtBaer
534 Hyben Grp_510 FrugtBaer
535 Baermispel Grp_510 FrugtBaer
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AfgKode AfgNavn GrpKode GrpNavn
536 Spisedruer Grp_510 FrugtBaer
537 Valngd (almindelig) Grp_510 FrugtBaer
538 Kastanje (aegte) Grp_510 FrugtBaer
539 Blandet frugt Grp_510 FrugtBaer
551 Moskusgraeskar Grp_510 FrugtBaer
552 Mandelgraeskar Grp_510 FrugtBeer
553 Centnergraeskar Grp_510 FrugtBaer
560 Containerplads 1, frugtbuske Grp_510 FrugtBaer
561 Containerplads 2, en-drige Grp_510 FrugtBeer
570 Humle Grp_510 FrugtBeer
591 Lavskov Grp_519 EnergiafgrgdeLavskov
592 Pil Grp_519 EnergiafgrgdeLavskov
593 Poppel (0-100 andre treer pr. ha) Grp_519 EnergiafgrgdeLavskov
594 El Grp_519 EnergiafgrgdeLavskov
596 Elefantgraes Grp_519 EnergiafgrgdeLavskov
597 Rorgraes Grp_519 EnergiafgradeLavskov
599 Poppel (100-400 andre traeer pr. ha) Grp_519 EnergiafgrgdeLavskov
602 MFO - Pil Grp_519 EnergiafgredeLavskov
603 MFO - Poppel (0-100 andre treer pr. ha) Grp_519 EnergiafgredeLavskov
604 MFO - El Grp_519 EnergiafgredeLavskov
605 MFO - Lavskov Grp_519 EnergiafgredeLavskov
606 MFO - Poppel (100-400 andre treer pr. ha) Grp_519 EnergiafgredeLavskov
582 Pyntegrgnt, gkologisk jordbrug Grp_582 PyntegrgntJuletreeer
583 Juletreeer og pyntegrgnt Grp_582 PyntegrgntJuletreeer
584 Juletraeer og pyntegrgnt i fredskov Grp_582 PyntegrentJuletreeer
650 Chrysanthemum Garland, frg Grp_650 Havefrg
651 Dildfrg Grp_650 Havefrg
652 Kinesisk kalfrg Grp_650 Havefrg
653 Karsefrg Grp_650 Havefrg
654 Rucolafrg Grp_650 Havefrg
655 Radisefrg (inklusiv oliereeddikefrg) Grp_650 Havefrg
656 Bladbedefrg, redbedefrg Grp_650 Havefrg
657 Grgnkélfrg Grp_650 Havefrg
658 Gulerodsfrg Grp_650 Havefrg
659 Kaélfrg (hvid- og radkal) Grp_650 Havefrg
660 Persillefrg Grp_650 Havefrg
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AfgKode AfgNavn GrpKode GrpNavn
661 Kgrvelfrg Grp_650 Havefrg
662 Majroefrg Grp_650 Havefrg
663 Pastinakfrg Grp_650 Havefrg
664 Skorzonerrod/skorzonerrodfrg Grp_650 Havefrg
665 Havrerodfrg Grp_650 Havefrg
666 Purlggsfra Grp_650 Havefrg
667 Timianfrg Grp_650 Havefrg
668 Blomsterfrg Grp_650 Havefrg
669 Andet havefrg Grp_650 Havefrg
708 Grgnkorn af vinterhavre Grp_707 | VinterkornHelsaedGroenkorn
710 Grgnkorn af hybridrug Grp_707 | VinterkornHelsaedGroenkorn
71 Grgnkorn af vintertriticale Grp_707 | VinterkornHelsaedGroenkorn
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Bilag 2. Databeskrivelse

Formal
Formalet med dette notat er at beskrive hvordan data er klargjort til at kunne prediktere naeste ars afgre-
devalg for en given mark.

Datainput
Data er leveret af Rita Harfarter (RIH).
Nedfor ses hvilke filer der er brugt i denne analyse.

@ AfgGrupper.xlsx 23-01-2023 14:21 Microsoft Excel-regne... 16 KB
@ Marker_2011.xIsx 31-01-2023 14:31 Microsoft Excel-regne... 30.493 KB
£3) Marker_2012.xlsx 31-01-2023 15:45 Microsoft Excel-regne... 27.840 KB
@ Marker_2013.xlsx 06-02-2023 15:50 Microsoft Excel-regne... 32.064 KB
@ Marker_2014.xIsx 31-01-2023 14:25 Microsoft Excel-regne... 31.316 KB
£33 Marker_2015.xlsx 31-01-2023 14:27 Microsoft Excel-regne...
@ Marker_2016.xIsx 31-01-2023 14:28 Microsoft Excel-regne...
@ Marker_2017.xlsx 31-01-2023 14:28 Microsoft Excel-regne...
£3) Marker_2018.xlsx 31-01-2023 14:29 Microsoft Excel-regne...
@ Marker_2019.xlsx 31-01-2023 14:30 Microsoft Excel-regne...
Marker_2020.xlsx 31-01-2023 14:30 Microsoft Excel-regne...
Marker_2021.xlsx 31-01-2023 14:25 Microsoft Excel-regne...
@ Marker_20220607_Beriget.xlsx 09-02-2023 13:10 Microsoft Excel-regne...
Master_MarklD2022_2011.xlsx 09-02-2023 13:05 Microsoft Excel-regne...

| masterfilen "Master_MarklD2022 2011.x/sx” findes et unikt ID for hver mark. Her findes afgrade histo-
rik samt et arsspecifik mark-ID der bruges for at koble oplysninger om ejer cvr i de foregaende ar fra
hver mark ars-fil "Marker_xxxx.xIsx”.

4 A
Afgkode2022 _|Afgrod Afgrod Afgrod Afgrode Afgro Afgrode Afgrod
1 21 276 276 276 0 0 0 0 0 0 254 254 0 Pelminem graes. Pel
2 274 160 1" 1 160 1 1 10 1 1 101 1 14 Sukkerroer til fabr Vin
5 171 1 160 1 22 1 11 1 22 1 1" 1 108 Varbyg Sub
6 021 276 251 251 251 251 252 252 310 310 310 310 310 Permanent graes Per
i 0. 41 1 5 5 5 5 2n 2n 2n 2n n n 5 Varbyg Ma,
o P | Q R s . T u v w X X Z: AA AB AC AD AE
ede2022 | 12021 zuzv[ ﬂ 16 A ﬁ 12014 fenam2013 12 fenan2011 [MarkiD 2021 _[MarkdD 2020 _|MarldD 2019 |MarkiD 2018 |MarkiD 2017 [
0 Permanent grees Permanent grass Permanent grass Miljograes MVJ-til Miljogrees MVJ-til 529109 53289 0 0 0
4 Sukkeroer til fabr Vintertvede  Varbyg Sukkerroer tl fabr Varbyg Virbyg Vinterbyg Vinterhvede  Varbyg Rajgraesfro, alm. Varbyg Vinterrug 529683 532149 347746 279918 535712
18 Virbyg Sukkerroer tl fabr Vinterhvede  Vinterraps Virbyg Vintethvede  Vinterhvede  Vinterraps Vinterhvede  Vinterhvede  Varbyg Rodsvingelfro 529956 532399 346662 280276 533265
0 Permanent gras Permanent grass, Permanent grees. Permanent graes. Permanent grass, Permanent grees. Permanent grees. Brak Udyrkede landbru Udyrkede landbru Udyrkede landbru Udyrket mark 575310 146189 124181 293316 140389
5 Varbyg Majs til i ti i formél Rekreative formal Rekreative formal Rekreative formal Rekreative formal Rekreative formal Majs til modenhec 574370 146777 124725 292456 141010
0 Varbyg Permanent graes, Permanent graes, Grass under 50% Grazs under 50% Graes med Klover) Graes med Klover! Graes med klover/ Udyrkede landbru Havie Udyrkede landbru Udyrket mark 574644, 148537 124976 292648 139725
AF AG AH Al Al AK
MarkiD 2016 |MarkiD 2015  |MarkiD 2014 MarHD 2013 |MarkiD 2012 |MarkiD 2011
0 0 0 188875 609657 |
12 175681 88110 452910 604699 6629 57869
65 287503 494074 361703 428780 246527 11634
89 471084 83654 487697 371691 467860 521779
10 426144 462341 487674 371714 467821 511519
25 76628 373468 487604 371732 467802 518702|
21 292038 36850 487646 371743 467838 519689 |

Mark ars-filerne findes for marker i arene 2011-2021.
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Mark ars-fil
4 A B C D E F G H | J
ID . | Inr lew B M B [imk_areal |Afgkode IA‘_,, de_ [Gb B |Gb oldit |Aarstal '_
| 1.21-0027854 726022762 40-1 41 254 Miljegraes MVJ-til 1 41 2021
! 2 21-0027854 726022762 40-2 12 254 Miljpgraes MVJ-til 1 1,2 2021
' 3 21-0027854 726022762 40-3 0,58 254 Miljegraes MVJ-til 1 0,58 2021[
[l 4 21-0027854 26022762 404 291 907 Naturarealer, skol 0 0 2021
) 5 21-0027854 726022762 40-5 149 252 Permanent graes, 1 149 2021
[ 6 21-0027854 726022762 50-0 0,32 257 Permanent graes, 1 0,32 2021

Info omkring blandt andet lokation og jbnr hentes fra "Marker_20220607_Beriget.xIsx” datafilen hvor info
kobles pa alle arene. Disse 2022 informationer antages her ikke at aendre sig, og kobles derfor pa mar-
ken for alle arene.

Marker Beriget datafil

3 H i 3 K L " N o 3 o R s T u v w X v z M | a8 A |
Overiap
veriap ~[mellem
LJoumnainr mellem [ Toerv14
(Landbrugsst Toerv14 6 |Over
|yrelsens. |Omarift, Kystvand |12pctog [12pct” og
nummererina indtareal|iokode? [Atoroeds [GB, 1=ja (Ganm [1=3a, 8 [Kommun [Kommun opland | marken | marken _ftotalPct — [orundvan overtade
1 ~ [Marknr ~ |ha ~1022  ~[2022 |~ |0=nej ~ [Markbi¢~ |dtha  ~|0=nej ~[JBnr.  ~|gruppe ~ |Postnr ~ [Postoy ~lenr |~ ~ |Region ~ ID15 _ ~ |plandnr ~ |nawn gl ~ [ha ~lha (<8 ~ 1dPtGL ~ |PAGL ~ [de201€ ~ [deZ
2 75435255 220087456 50-1 21276 Permaner 083 21 0 308241 4700 Nms 370 Nasshved ReglonSji 626+07 25000013 Katebak. 455E.05 0002 474388 376308 44,7686 0
3 5486255 220067458 850 274 160 Sukkeroe 1eestesdt 274 1 §850 484 Hoimega: 370 Neestved RegionSji 62E+07 25000013 Kamebak 010546 0 727479 419320 5309% 10
4 55776486255 22-0067458  34-0 171 1 Varbyg 1691121-8¢ 71 1 74859 4733 Tappemaej 370 Nestved Region Sji 94E+07 26000020 Praests Fic [ 0 47,0241 144719 38,0327 1
5 6 76486255 22-00674¢ 76486255'76486255 22-0067458  30-3 021 276 Permaner: 0 692118-9° 0 0 6J85 9 4733 Tappernej 370 Neestved Region Sji 9,4E+07 26000020 Praests Fic 0 0 870522 19,8657 838452 252
5 7 76486255 22.00674 76486255 76486255 22.0067458  33-10 041 1 Virbyg 16021195 041 1 608150 4733 Tappems, 370 Nested Region Sji 9407 26000020 Prassto Fic [ 0 28941 0 271888 271
7 5 76486255 22001 3525576436255 22 0067458 185 101 1 Virtyg 16021185 101 1 8850 4733 Tappemsj 370 Nasted RegionSji 94E+07 26000020 Prsta Fic o 0 470241 144719 380327 260
AE AF AS AL A A A AL AN AN AO AP AQ AR AS AT AU AV AW AX AY AZ BA 88 8c BD 8E
[Mark kan
Maretet Retention Vandes, [Husdyrefte |Husdyreft
datatra|rafgroeder iiap
|Atgraden. |Afgraden |Atgraden [Afgraden |Afgraden [20211= (02023, [Longitudt D15 |totalPct aPct  |overflade [opland  [and I - ler2023- [20m
de2017 ~ [de201€ ~ |de201€ ~ |de202C ~ |de2021 ~ |awn201 ~ |avn201 ~ |an201 ~ |avn201 ~ |avn202 ~ |avn202 ~ |ja, 0=n¢ ~ |pct M |} - Latitudi ~ [2021  ~ |2021 |~ [2021 - |Pct20Z - 12021  ~ [2021Navr ~ | 10KM Il ~ Jort || ~ 12022, pc ~ {2024, pct |ouffer, ha
0 0 0 276 276 Permanen Permanen 0 278 683741 6119966 62E+07 495 431 13 35 Karrebaek Fjc 10535 999 Nej 02 03 C
1 1160 1 11 Vinterbyg Varoyg  Vrbyg  Sukkerroe Varoyg  Vinterhved 0 278 686362 6125311 62E+07 678 435 43 35 Karredek Fic 10534 999 Nej 2 3 ¢
1 1 22 11 160 Vinterhved Vinterhved Varoyg  Vinterraps Vinterhved Sukkerroe 0 282 691725 6121210 Q4E+07 442 405 62 47 PrastoFlord 10552 5067 Nej 0 0 01208
252 251 251 251 0 282 692968 6118285 Q4E+07 495 397 164 47 PrastoFjord 10553 5067 0 0 ¢
271 5 5 5 5 Releative Rekreative Majs tl mc hajs til mc Majs til mc Majs til mc 0 282 692364 6119755 Q4E+07 459 447 21 47 PrastaFjord 10553 5067 0 0 4
260 267 268 251 251 Grees mec Graes mec Graes und Graes undi Permanen Permanen 0 282 692547 6118522 94E+07 442 405 62 47 Preeste Fjord 10553 5067 o 0 C
271 5 5 5 5 Rekreative Rekreative Majs til mc Majs til mc Majs til mc Majs til mc 0 282 691989 6120326 94E+07 459 447 21 47 Preesto Fjord 10552 5067 0 0 4
1 70 amR M@ 208 Vinteruar Vintarhuad MEA-rat MEA.arak MEA.hrak MEA-hrak A 282 01073 A191384 0aE.n?  ax>  AnR P 47 DrmctaFined ANRRY  ANRT N A 0 nnnee

Der kobles afgredegrupper pa ogsa. Disse grupperinger er manuelt lavet af Jacob Krog og der er gene-
reret en excel-fil "AfgGrupper.xIsx” der indlaeses og bruges til denne gruppering.

Eks pa output
4 A | B
1 |AfgKode AfgNavn
2 1 Varbyg
3 3 Vérhavre
4 2 Vérhvede
5 | 7 Korn + baelgsaed under 50% baelgsaed
6 4 Blanding af varsaede arter
7 6 Varhvede, brodhvede
8

| 55 Varrug
9 | 56 Vartriticale
10 | 8 Varspelt
11 58 Sorghum
12 | 216 Silomajs
13| 5 Majs til modenhed
14 11 Vinterhvede
15 | 13 Vinterhvede, brodhvede
16 | 15 Vinterhybridrug
17 | 14 Vinterrug
18 | 16 Vintertriticale
19 | 10 Vinterbyg
20 | 9 Vinterspelt
24 17 Rlandingo af efterircciode arter

| C
GrpKode

Grp_1
Grp_1
Grp_1
Grp_1
Grp_1
Grp_1
Grp_1
Grp_1
Grp_1
Grp_1
Grp_216
Grp_216
Grp_11
Grp_13
Grp_15
Grp_15
Grp_15
Grp_10
Grp_9

rn Q

'GrpNavn

Vaarsaed
Vaarsaed
Vaarsaed
Vaarsaed
Vaarsaed
Vaarsaed
Vaarsaed
Vaarsaed
Vaarsaed
Vaarsaed
Majs

Majs
Vinterhvede
Broedhvede
Vinterrug
Vinterrug
Vinterrug
Vinterbyg
VinterkornOvr

VintarkarnMur
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Dataproces

Her i udviklingsfasen er dataprocessen beskrevet som nedenfor. Nar der skal laves det endelige modul
til virkemiddelveelgeren rettes dette til.

Der hentes fgrst data via "Datalnput_versx.R”. Derefter laves der datamanegement i "Datamanage-
ment_versx.R”. Datamodeller testes af i separate scripts efterfglgende.

Dataredigering
Cvr:
Vi vil kun se pa bedrifter der er ejet med cvrnummer. Der sorteres i hvilke cvrnumre i data der er gyldige
og som ikke indikerer de er personejet. Cvrnr overskrives med 0 hvis:
- Indeholder xxxx
- Missing
- Ikke bestar af 8 cifre
- Eller er lig 00000000

Marker/observationer er fiernet hvis:
- Ingen cvrejer i perioden 2011-2022
- Hvis 2022 ikke er cvrejet
- Hvis cvrnummmer i 2021 er ukendt, da vil 2022 veere fgrste afgr@de obs for bedriften.

OBS med disse sorteringer fierner jeg marker/ID hele vejen igennem ikke bedrifter.
Det vil sige. Jeg kan have bedrifter der ikke er fuldstaendige med alle deres marker, da nogle vil vaere
fiernet grundet ovenstaende kriterier.

Sekvenser:
Casen er at kunne forudsige naeste ars afgradevalg. Bruge denne praediktion som sand og med den in-
kluderet igen forudsige aret efter.
Med vores datagrundlag er casen her at "vaere” i ar 2020 og ville praediktere afgrgdevalg i 2021. Samt
bruge denne preediktion til at preediktere 2022 afgrgdevalget. For at vi ved hvad der er valgt i 2021 og
2022 til modeludvikling og vi har sa valide data som muligt kraever vi at:
- Cvrnr 2022 er kendt.
- Hvis forrige cvrnr i sekvensen er ukendt, da fjernes observation og vi medtager kun de kendte
observationer fra bedriften.
- Kraever 4 eller flere observationer i sekvensen.
Dette vil medfere at nar 2022 og 2021 fiernes og bliver dem der skal preedikteres, da vil vi stadig
have minimum 2 observationer fra bedriften eller 1 obs fra bedriften samt 1 obs fra tidligere ejers
afgrgdevalg (2020 samt 2019 data).

Afgredegrupper:
Gruppering af afgrgdekode er lavet af Jakob Krog. Se Appendix for inddeling pr. 11/4-2023.
Gruppenavnet brugt her for en samling af afgreder er koden pa den mest udbredte afgrede i gruppen.
Det er kun medtaget marksekvenser hvor:

- Afgradegruppen er kendt i 2022.

Der er besluttet at der skal fijernes de bedrifter som har marker med mere end 1 ha af gartneri, plante
eller frugtbeer (koder grp_420, grp_489, grp_510).
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Da pyntegrgntJuletreeer og energiafgredelLavskov (koderne grp_582 og grp_519) har en omdriftstid pa
10 ar er der valgt at fijerne de marker hvis koderne er i 2020, 2021 eller 2022 data, da vil det ikke give
mening at praediktere for 2021, da det vil vaere samme kode, og derfor forstyrrer de.

Hvis der historisk har veeret koderne i ar 2011 op til 2020 da overskriver vi koderne med NA, da vi gerne
vil have marken og dens historik med efter der har veeret juletreeer.

Marker der i hele perioden har registreret AreallkkeRetur (kode grp_318) fjernes helt.

Hvis "Ukendt navn” (kode grp_44) findes i 2013 eller frem da er marken fijernet. Dette er forholdsvis fa
observationer. Der findes dog en del marker med observationer af koden i 2011 og 2012. | disse tilfeelde
overskrives koden med missing, og markerne med den efterfalgende afgredesekvens indgar da i model-
len.

Disse ovenstaende filtreringer ger at vi far marker med afgr@de sekvenser uden huller.

Bemeerk at afgrgden "Kartofler” ikke er handteret hensigtsmeessigt i databehandlingen. Da de ferste
krav til datainput lagde vaegt pa bedriftens historik, da blev kartoffelmarkerne med andet cvrnummer set
som et "ejerskifte”, og indgar derfor ikke nadvendigvis rigtigt. Dette er der ikke gaet mere i dybden med
her. Men der er et gnske om dette handteres anderledes i efterfglgende analyser, her er tanken at over-
skrive cvrnummeret nar kartofler er der, med samme cvrnummer, sa det indgar i bedriftens sekvens alli-
gevel.

Bedriftstyper:
Bedriftstyperne er bestemt ud fra afgredegrupperne.

Hver mark bliver defineret som
- "Vinter” hvis afgredegruppenavnet indeholder "Vinter”.
- "Kvaeg” hvis afgrgdegruppenavnet indeholder "Fodergraes” eller "Majs”.
- "Froe” hvis afgrgdegruppenavnet indeholder "Frograes”, "Spinat” eller "Havefrg”.
- "Other” hvis afgredegruppenavnet indeholder alt andet end det ovenstaende.

Derefter ses der pa hvor stor en andel af arealet de forskellige ovenstdende grupper udggr af det sam-
lede areal pa bedriften. | overskrivende reekkefglge er det nedenstdende bedriftsareal der afgaer bedrifts-
typen. Sa vi siger bedriftstypen er

- "Froe” hvis arealandelen af "Froe” > 15.

- "Kvaeg” hvis arealandelen af "Kvaeg” > 50.

- "Vinter” hvis arealandelen af "Vinter” > 50.

- "Other” alt der ikke kan defineres ved oventaende.

Treaenings-/validerings- og testdata

Casen er at "std” i 2020 og ville preediktere afgrgdevalg i 2021. Samt bruge denne praediktion til at pree-
diktere 2022 afgrgdevalget.

Der indgar altsa alle datasekvenserne fra 2011-2020 i treeningsdata. Da 2021 er kendt, da bruges hele
2011-2021 som test til at validere op i mod pa praediktionerne. Samme for 2022.

Dataopgorelser
| masterfilen findes 574.04 unikke mark observationer for 30.354 unikke cvrnumre (Obs dette inden cvr-

redigering, sa den er ikke helt praecis). Af disse marker er 17.114 med missing cvrnummer i 2022.

Efter cvr redigering samt mark redigering, da er vi pa 556.926 unikke marker og 30.353 unikke 2022-cvr-
numre.
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Efter sekvens selektion samt de sidste redigeringer da har vi et slut treeningsdataseet pa
ses der pa 366.051 unikke marker, pa 24.793 unikke 2022-cvrnumre.
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